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递归自我改进的深度研究Agent，通过验证驱动迭代搜索。

概要

AREX提出了一个递归自我改进（RSI）框架，用于深度研究任务。其核心思路是利用“发现-验证”不对称性：验证候选答案比直接发现更易分解为约束检查。AREX包含内循环（收集证据、构建临时答案）和外循环（逐约束审计、定位未解决项并启动定向研究）。它学习了一个自适应的上下文更新工具，将交互历史压缩为改进状态，无需外部模型。通过agentic中训练和长程强化学习，模型在BrowseComp、DeepSearchQA、HLE等基准上显著超越同规模基线，并与使用更多激活参数的模型竞争。关键创新在于对关键步骤（决定性证据或错误纠正）进行奖励强化，缓解长程学习中的稀疏奖励问题。

对我的影响

1. 直接用于导购Agent：AREX的递归自我改进机制可以迁移到导购场景——用户需求往往包含多个约束（价格、品牌、功能），通过验证当前推荐是否满足各约束来迭代优化推荐结果。可借鉴其‘上下文更新工具’思想，压缩对话历史为结构化状态，减少长程对话中的信息丢失。\n2. 技术选型启示：AREX证明开源模型（4B/122B MoE）通过针对性训练可逼近闭源大模型性能，强化了在导购Agent中优先采用可定制、可本地部署的MoE模型的判断。接下来应深入论文细节，重点关注其对‘关键步骤奖励’的实现方式及context update tool的具体设计，考虑在项目中试点类似机制。\n3. 情报平台改进：AREX的RSI框架可被用于自动化论文分析：先初筛论文，再逐约束验证（如‘是否提出新方法’、‘是否有开源代码’、‘与我项目的相关性’），然后针对低分项做定向细读。这能显著提升情报整理效率，接下来可以基于当前平台实现一个简化版原型。
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